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第5三机器学习技术的应用

变化’无法像样本处理流程那样相对固定下来;三是因为需要在离线训练l和在线预测两种场景下

生成同—套特征’处理不当会引人不同程度的特征不＿致问题’对效果产生严重影响°

基于以上这些考虑’比较推荐的做法是引人特征生成器的概念。所谓特征生成器’顾名思

义’其作用是为样本生成要用到的特征°特征生成器包括生成和使用两部分’我们首先来介绍

使用部分°特征生成器的本质可理解为—组配置规则’指定了要使用哪些原始特征’以及要对

这些原始特征做什么样的特征工程处理’例如指定要使用商品价格特征’具体使用方式是对其

进行等频离散化°特征生成器就像是医生开出的处方,而原始特征就像是药房’我们根据处方

到药房去抓药’然后按照处方上的使用方式使用药品°具体来说,特征生成器由一组配置数据

和＿组解析程序组成’配置数据像处方—样描述了要使用哪些特征以及具体的使用方式’解析

程序就像药剂师—样’根据配置数据生成一套具体的特征生成逻辑2’这套代码对于每条样本都

会生成对应的特征°典型地’它会根据样本中用户的key和物品的key到原始特征库中去获取所

需要的原始特征’然后将这些特征按照配置要求进行处理’得到最终可用的特征°

所以说特征生成器的生成主要包括两部分’即配置数据的生成和解析程序的生成。配置数

据主要包括两类:—类是通过规则指定的’例如使用物品的价格特征;另＿类由于维度过高且

需要逻辑计算而无法手工指定’所以需要通过代码来计算拟合’典型的如连续特征离散化涉及

的分段点。这＿类配置数据的生成过程’可以用SparkMLlib中的估算器（estimator）概念来类

比理解°＿个估算器通过在指定数据上调用βt方法,生成一个转换器（订ansfOrmer）’这个转换

器就是对特征的具体处理方法°例如’我们可以定义—个连续特征离散化的估算器’这个估算

器指定了要离散化的分段数量’但没有指定具体的分段区间’那么具体的分段区间就需要在—

份样本数据上调用ht方法来生成’调用ht后生成的转换器就可以接收—个原始连续特征作为

输人’并生成对应的离散特征作为输出°TensorFlow中的特征列（featureco｜umn）也是类似的

概念。读者可以认真学习SparkMLlib｀TensorFlow来理解和体会这种做法’其技术细节就不在

这里展开介绍了°

在理解了配置数据的生成方法之后,对解析程序的生成也就自然明了了。还是用Spark

MLljb中的概念来讲,所谓的解析程序本质上其实就是—组转换器’或者称之为“算子”°在具

体的开发中’可以直接使用SparkMLlib中的算子’如果所提供的算子不够用’还可以通过实现
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l 引人在线训练后该问题会得到缓解,但是在大部分场景下’都需要从离线训练做起,包括在线训练所依赖的初始离

线版本°

2严格来讲,解析程序不会对每组配置生成不同的代码’而是在同＿套代码应用上使用不同的配置°这样做是为了突

出每组配置对应着不同的执行逻辑°
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