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接下来’我们将对出进站流量数据进行合并:
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c特征提取

在baselme部分,仅提取些基础特征即可。对于时间序列预测问题,主要提取简单的时间

特征和历史平移特征。下面是提取时间相关特征的具体代码:

＃时间相关特征
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｜用于描述当前时间在所处周期内位置信息的特征是非常具有套路性的’其作用也非常大°比如

星期特征（d己y-o干-week）有助于发现相同星期数具有的相似性’类似周期性和相关性描述°

下面是提取历史平移特征的具体代码:

＃历史乎移特征
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G模型↑′『｜练

为了快速生成＿个可靠稳定的结果’我们选择使用LightGBM模型’线下验证方式采用时

序验证策略’用1月28日的刷卡数据作为验证集。模型训练的代码如下:

＃训练集和验ˉ证集准各
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